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摘要：四维计算机断层扫描（Ｆｏｕｒｄｉｍｅｎｓｉｏｎａｌｃｏｍｐｕｔｅｄｔｏｍｏｇｒａｐｈｙ，４ＤＣＴ）通过对病人多个呼吸周期进行连

续扫描，可以提供肺部全方位的动态信息，对肺部肿瘤的诊断、跟踪和放疗具有重要的作用。本文提出了一种基

于Ｂ样条形变模型的四维图像配准算法对病人肺部的呼吸运动进行估计。为了充分利用４ＤＣＴ的时间连贯性

信息，保证４ＤＣＴ配准的稳定性，定义了一个新的图像相似性测度函数，并采用迭代的方法对变形场进行优化

求解。实验中，通过和成对三维Ｂ样条配准算法进行对比来验证本文算法性能。实验证明：所提的４ＤＣＴ形变

配准算法更加精确和稳定，配准精度可以达到１．２２±０．７４ｍｍ。最后作为应用，对７位病人吸气末相位到呼气

末相位的呼吸运动进行估计，并给出了统计结果。
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引　　言

肺癌是癌症引起人类死亡的第一杀手，全世界

每年约有１１８万人死于肺癌
［１］。目前，图像引导放

射治疗［２］（Ｉｍａｇｅｇｕｉｄｅｄｒａｄｉａｔｉｏｎｔｈｅｒａｐｙ，ＩＧ

ＲＴ）是肺癌治疗的主要手段之一。在放射治疗过

程中由于受呼吸运动、心脏搏动等生理运动的影



响，肿瘤靶区会发生移动和变形，从而造成肿瘤靶

区位置的不确定性严重限制了放疗的效果，其中以

呼吸运动的影响最为显著。因此，对呼吸运动准确

估计对肺癌靶区的精确勾画、放射剂量的准确计

算、放疗计划的合理设计有着重要的意义。

目前对呼吸运动的估计与监测主要有间接法和

直接法两种方法［３］。间接法采用体表标记物的运动

推算呼吸运动或者采用数学模型估计呼吸运动。沈

君姝等［４］利用模拟定位机和体表标记物对呼吸运动

进行了监测和分析。Ｔｓｕｎａｓｈｉｍａ等
［５］应用呼吸传

感器测量皮肤标记物的运动进而推算出肿瘤在呼吸

时的三维运动。虽然利用体表标记物可以获取局部

呼吸运动的信息，但是这类方法需要安装额外装置，

存在误差大、费时、费力等缺点。Ｌｕｊａｎ等
［６］采用高

阶余弦函数的数学模型来描述呼吸运动，该模型反

应了呼吸运动的普遍规律，由于呼吸运动具有特异

性，每个人之间的呼吸运动具有明显的差异，用同一

模型来估计不同个体的呼吸运动会产生比较大的误

差。直接法采用传统ＣＴ，ＭＲ和Ｘ射线透视等图像

直接估计和测量呼吸运动。这些成像技术不能详尽

地提供整个呼吸过程的空间信息，或者不能很好的

反映呼吸过程中肿瘤和其他组织器官的形变问题，

因而会产生比较大的误差。

４ＤＣＴ
［７］是近些年出现的一种新的成像技术，

它为精确估计呼吸运动提供了很好的基础。４Ｄ

ＣＴ相对于传统的３ＤＣＴ加入了时间轴，它动态地

采集病人呼吸时的ＣＴ图像，然后通过图像的重建

和重新排列得到病人在不同呼吸相位的３ＤＣＴ图

像。４ＤＣＴ可以提供个体在整个呼吸过程的全部

运动信息，因而利用４ＤＣＴ可以精确估计肺部呼

吸运动，从而帮助医生制定个体化的精确放疗计

划。

本文提出了一种基于Ｂ样条形变模型的四维图

像配准算法，实现对４ＤＣＴ中其他呼吸相位ＣＴ图

像到吸态末ＣＴ图像（目标图像）的精确配准。为了

充分利用４ＤＣＴ蕴含的时空信息，提高配准的稳定

性，本文定义了一个新的图像相似性测度，同时采用

迭代的方法优化求解其他呼吸相位ＣＴ图像到目标

图像之间的变形场，从而估计肺部的呼吸运动。

１　图像形态配准方法

１．１　基于犅样条的三维图像形变配准

　　由于呼吸运动的非线性，全局性的配准算法如

放射变换、刚性变换等不能实现不同呼吸相位的

ＣＴ图像的精确配准。形变配准利用变形场描述

浮动图像中各个点的位移，因而可以实现不同呼吸

相位ＣＴ图像的配准。

对于所有的形变配准算法来说，目的就是寻找

一个变形场犺（狓），对浮动图像犐Ｍ 进行空间变换，

使变换后的图像犐Ｍ（狓＋犺（狓））和目标图像犐Ｔ 达到

空间位置的对齐。两幅图像的形变配准可以用式

（１）进行描述

犺＝ａｒｇｍｉｎ犺（犈狊（犐Ｔ，犐Ｍ，犺）＋ω犚（犺）） （１）

式中：犐Ｔ 和犐Ｍ 分别为目标图像和浮动图像。式

（１）中的第１项给出两个图像在变形场犺下的相似

度，第２项为关于变形场的正则项，通常为变形场

的空间连续性和平滑性的约束项。Ｒｕｅｃｋｅｒｔ
［８］提

出了一种基于Ｂ样条的自由形变配准算法，该算

法利用三次Ｂ样条
［９１０］对变形场进行建模，通过求

解Ｂ样条网格控制点的运动，然后插值得到浮动

图像中各个点的位移，具体如下

犺＝∑
３

犾＝０
∑
３

犿＝０
∑
３

狀＝０

犅犾（狌）犅犿（狏）犅狀（狑）犮犻＋犾，犼＋犿，犽＋狀 （２）

式中：犅犾表示三次Ｂ样条第阶插值基函数

犅０（狉）＝（１－狉）
３／６

犅１（狉）＝（３狉
３
－６狉

２
＋４）／６

犅２（狉）＝（－３狉
３
＋３狉

２
＋３狉＋１）／６

犅３（狉）＝狉
３／６

（３）

　　狓＝（狓，狔，狕）为图像空间的一个体像素，犮表示

控制点的位移，控制点均匀的分布在图像空间上，

如图１所示。犻＝ 狓／狀狓 －１，犼＝ 狔／狀狔 －

１，犽＝ 狕／狀狕 －１，狌＝狓／狀狓－ 狓／狀狓 ，狏＝

狔／狀狔－ 狔／狀狔 ，狑＝狕／狀狕－ 狕／狀狕 ， ·

表示下取整。狀狓，狀狔，狀狕 分别表示控制点在狓，狔，狕

三个方向的间隔。小的间隔会产生细致的网格，提

高变形场模型的自由度，但同时会增加计算的复杂

度。控制点之间间隔大小的选择通常根据具体的

应用通过实验来选择。

为了保证所求得的变形场光滑、连续，Ｒｕｅｃｋ

ｅｒｔ
［８］定义犚（犺）为

犚（犺）＝
１

犞∫
犡

０∫
犢

０∫
犣

０


２犺

狓（ ）［ ２ ＋

２犺

狔（ ）２ ＋ 
２犺

狕（ ）２ ＋
　　


２犺

狓（ ）狔 ＋

２犺

狔（ ）狕 ＋

２犺

狓（ ）］狕
ｄ狓ｄ狔ｄ狕 （４）

式中：犞为图像的体积；犡，犢，犣为图像三个方向的

大小。由于三次Ｂ样条本身的光滑性，犚（犺）的权值

系数ω取值不是很重要，可以根据具体应用进行选

９０６第５期 苏　坡，等：４ＤＣＴ图像的肺部呼吸运动估计



图１　三次Ｂ样条控制点分布示意图（横断面）

取，例如当两幅图像的的变形比较大时，可以忽略正

则项，从而允许配准产生较大的变形场。

１．２　基于犅样条的四维图像形变配准

　　本文估计的是病人的肺部呼吸运动，一位病人

的４ＤＣＴ大约有６～１２个呼吸相位的３ＤＣＴ。在

应用中可以将吸态末相位ＣＴ定义为目标图像，然

后采用Ｒｕｅｃｋｅｒｔ
［８］的方法把其他相位的ＣＴ图像

配准到目标图像上，从而对呼吸运动进行估计。这

种成对配准的方式把不同呼吸相位的ＣＴ图像与

目标图像独立地进行配准，没有利用任何时间信

息，忽略了４ＤＣＴ在时间上的连续性，因而采用这

种方式对肺部运动进行估计时，会产生不稳定的估

计。

为了提高配准的稳定性和精确性，本文在配准

过程中，引入４ＤＣＴ时间连续性的信息。基本思

想是在配准过程中，当前相位的图像不仅与目标图

像相关，而且与该相位ＣＴ相邻的两个相位ＣＴ相

关。因此定义新的图像相似性测度，并将式（１）改

写成四维配准形式。具体如下：假设４ＤＣＴ图像

为犐＝｛犐０，犐１，…，犐犖－１｝，其中犖 为呼吸相位数，犐０

是目标图像（吸态末ＣＴ）。新的四维配准表达形

式为

｛^犺犻｝＝ａｒｇｍｉｎ犺犻（犈狊（（犐０，犐犻－１，犐犻，犐犻＋１，犺犻－１犺犻，

犺犻＋１）＋ω犚（犺犻）） （５）

式中：犺犻 为第犻呼吸相位图像到目标图像的变形

场。第犻呼吸相位图像与目标图像相似性测度定

义为

犈狊＝∑狓∈Ω
｛狘犲犻（狓＋犺犻（狓））－犲０（狓）狘

２
＋

∑犽＝ －１，１
狘犲犻（狓＋犺犻（狓））－犲犻＋犽（狓＋犺犻＋犽（狓））｜

２｝

（６）

式中：Ω 为图像空间，狓为图像空间的一个体像素，

犲犻（狓）表示第犻呼吸相位图像空间位置狓处的图像

亮度。

同样，本文采用三次Ｂ样条对变形场进行建

模。由于Ｂ样条自身的光滑性，可忽略式 （５）的

第２项 （变形场的正则项）。在求解第犻个呼吸相

位图像犐犻到目标图像犐０ 的变形场犺犻时，本文采用

迭代的方法逐步优化求解。首先利用Ｒｕｅｃｋｅｒｔ
［８］

的方法分别把其他呼吸相位的图像犐犻配准到目标

图像犐０ 上，得到初始的变形场犺
（０）
犻 。然后根据式

（５，６），利用基于Ｂ样条三维图像形变配准迭代的

求解４ＤＣＴ第犻呼吸相位的图像与目标图像之间

的变形场犺
（狋）
犻 ，直至前后两次迭代收敛（‖犺

（狋＋１）
犻 －

犺
（狋）
犻 ‖＜ε）。对于Ｂ样条控制点间隔狀狓，狀狔，狀狕 的

选取，通过实验发现狀狓＝狀狔＝狀狕＝６可以取得比较

好的配准结果。

图２给出一个本文配准算法对一位病人４Ｄ

ＣＴ进行配准的例子。图２（ａ）是目标图像，为该

病人的吸态末相位ＣＴ。图２（ｂ）是该病人的呼态

末相位ＣＴ。由于呼吸运动，呼态末ＣＴ（灰度）和

吸态末ＣＴ（红色）有比较明显的差别，见图２（ｃ）。

通过配准，变形后的呼态末 ＣＴ（灰度）和吸态末

ＣＴ（红色）达到了匹配，如图２（ｄ）所示。

２　肺部呼吸运动估计

　　对各个呼吸相位的图像应用３Ｄ 区域生长

法［１１］得到肺部区域的二值化图像。在应用区域生

长法之前，首先对图像进行各向异性扩散滤波［１２］，

这样的好处是在实现对图像进行平滑操作的同时

又能保持图像的边缘。接下来对二值化图像进行

数学形态学操作，就粗略地提取出了整个肺部区

域。把提取出的肺部区域作为一个掩膜应用在配

准所得到的变形场上就可以得到肺部的呼吸运动。

图３为通过本文的方法估计出的两位病人从呼态

末到吸态末的肺部呼吸运动的幅值图，对肺部呼吸

运动幅值进行ｃｏｌｏｒｍａｐ，从蓝色到红色表示呼吸

运动的幅值越来越大。对这两位病人肺部进行三

维重建，得到三维肺部呼吸运动的幅值图，如图４

所示。从图３，４可以看出，在一次呼吸过程中，肺

部运动主要集中在肺的中下部，肺部呼吸运动的最

大幅值不小于１８ｍｍ。

３　结果与分析

　　在实验部分，通过和成对三维Ｂ样条配准算

法进行对比来验证本文算法性能；接着把本文的算
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图２　配准结果

图３　本文算法估计出的两位病人肺部呼吸运动幅值图

法应用在７位病人的４ＤＣＴ数据上，对病人肺部

呼吸运动进行估计并给出统计结果。

图像配准的精确与否，直接影响呼吸运动估计

的准确性。为了评价和衡量形变配准，需要知道目

标图像和浮 动图像之间 “真正的”的变形场

（Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ），然后通过比较配准算法产生的变

形场和Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ来对配准算法进行评价。具

体地说，狓表示目标图像空间Ω 的一个体像素，

犺ｇ（狓）表示Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ，犺ｒ（狓）表示配准算法求得

的变形场。定义形变配准误差为犺ｇ（狓）和犺ｒ（狓）平

均的欧氏距离

犈ｄ（犺ｒ，犺ｇ）＝
１

犖∑狓∈Ω
‖犺ｒ（狓）－犺ｇ（狓）‖２ （７）

式中：犖 为目标图像体像素的数目。

图４　两位病人肺部呼吸运动幅值的三维渲染图

用１０个病人的４ＤＣＴ来验证本文配准算法

精度。每个病人的４ＤＣＴ都含有７呼吸相位的

３ＤＣＴ犐＝｛犐０犐１犐２…犐６｝，其中第１个为吸态末

ＣＴ，即目标图像犐０，第７个为呼态末ＣＴ犐６。所有

ＣＴ 图 像 分 辨 率 为 ０．９８ ｍｍ×０．９８ ｍｍ×

３．０ｍｍ。由于现实中４ＤＣＴ其他相位图像到目

标图像之间变形场的Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ犺ｇ（狓）是不知

道的，因此通过仿真产生４ＤＣＴ图像和 Ｇｒｏｕｎｄ

ｔｒｕｔｈ来验证本文算法，具体过程如下：

首先采用Ｒｕｅｃｋｅｒｔ
［８］的方法把其他呼吸相位

图像犐１，犐２，…，犐６ 配准到目标图像犐０，得到变形场

犎＝｛犺１犺２…犺６｝。接着对变形场犎 进行求逆
［１３］，

得到逆变形场珦犎＝｛珘犺１珘犺２…珘犺６｝，通过逆变形场珦犎

对目标图像犐０ 进行变换，得到变换后图像珘犐１，珘犐２，

…，珘犐６，加上目标图像犐０，本文仿真产生了新的４Ｄ

ＣＴ的珘犐＝｛犐０珘犐１珘犐２…珘犐６｝。忽略变形场求逆误差和

图像重采样误差，可以认为新４ＤＣＴ的珘犐＝｛犐０珘犐１

珘犐２…珘犐６｝中其他呼吸相位图像珘犐１珘犐２…珘犐６ 到目标图

像犐０ 之间变形场的Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ为犎＝｛犺１犺２…

犺６｝。然后分别用本文算法和成对的基于Ｂ样条的

三维图像配准散算法［８］把仿真４ＤＣＴ其他呼吸相

位图像珘犐１，珘犐２，…，珘犐６ 配准到目标图像犐０，得到变形

１１６第５期 苏　坡，等：４ＤＣＴ图像的肺部呼吸运动估计



场犎４Ｄ＝｛犺４Ｄ１ 犺
４Ｄ
２ …犺

４Ｄ
６ ｝和犎

３Ｄ＝｛犺３Ｄ１ 犺
３Ｄ
２ …犺

３Ｄ
６ ｝。

利用式 （７）可以计算出同一个人 犎４Ｄ，犎３Ｄ 和

Ｇｒｏｕｎｄｔｒｕｔｈ犎之间的平均欧氏距离，对１０位病

人的结果进行统计就得到两种算法的配准误差。

图５给出本文４ＤＣＴ配准算法和成对配准算法
［８］

配准误差的对比图。本文算法的配准误差为１．２２

±０．７４ｍｍ，而成对配准算法
［８］的配准误差为１．

４３±１．０６ｍｍ。从图５可以看出本文算法配准误

差更加小。

图５　配准误差直方图

作为所提出的配准算法的应用，本文对肺部从

吸态末到呼态末这半个呼吸周期的呼吸运动进行

估计。用本文４ＤＣＴ配准算法对７位病人的４Ｄ

ＣＴ进行配准，得到不同呼吸相位ＣＴ到呼态末ＣＴ

的变形场。本文只取出吸态末ＣＴ到呼态末ＣＴ

的变形场，通过该变形场计算出从吸态末到呼态末

肺部呼吸运动幅值，并给出该幅值的统计规律。图

６为７位病人从吸态末到呼态末半个呼吸周期肺

部呼吸运动幅值的盒状图。在盒状图中，盒上、下

端各表示呼吸运动幅值的３／４和１／４位数，盒中的

线表示幅值的中位数，盒中的点表示呼吸运动幅值

的平均值，盒上下的短线表示呼吸运动幅值的最大

值和最小值。可以看出从吸态末到呼态末肺部

７５％的区域运动的幅值小于１ｃｍ，肺部呼吸运动

的最大幅值可以达到２ｃｍ左右。

图６　７位病人肺部呼吸运动的盒状图

４　结束语

　　本文提出一种基于Ｂ样条形变模型的四维图

像配准算法，通过配准其他４ＤＣＴ吸态末相位ＣＴ

和其他呼吸相位ＣＴ图像对病人肺部的呼吸运动

进行估计。本文的算法充分利用了４ＤＣＴ蕴含的

呼吸运动时空信息，克服了传统测量肺部呼吸运动

费时、费力、误差大的缺点。实验证明本文的配准

算法更加稳定（配准误差１．２２±０．７４ｍｍ），可以

准确地估计病人肺部的呼吸运动，因而可以为肺癌

病人的精确放疗提供很大的帮助。

参考文献：

［１］　ＰｉｒｏｚｙｎｓｋｙＭ．１００ｙｅａｒｓｏｆｌｕｎｇｃａｎｃｅｒ［Ｊ］．Ｒｅｓｐｉｒｅ

Ｍｅｄ，２００６，１００：２０７３２０８４．

［２］　孙文泽，宋丽萍，马军，等．图像引导下放射治疗中心

型非小细胞肺癌的配准范围、配准方式及靶区外放的

研究［Ｊ］．中南大学学报（医学版），２０１３，３８（２）：１３２

１３７．

ＳｕｎＷｅｎｚｅ，ＳｏｎｇＬｉｐｉｎｇ，ＭａＪｕｎ，ｅｔａｌ．Ｓｃｏｐｅａｎｄ

ｍｅｔｈｏｄｏｆｉｍａｇｅｒｅｇｉｓｔｒａｔｉｏｎａｎｄｃｌｉｎｉｃａｌｔａｒｇｅｔｖｏｌ

ｕｍｅｍａｒｇｉｎｆｏｒｃｅｎｔｒａｌｔｙｐｅｎｏｎｓｍａｌｌｃｅｌｌｌｕｎｇｃａｎｃ

ｅｒｉｎｉｍａｇｅｇｕｉｄｅｄｒａｄｉｏｔｈｅｒａｐｙ［Ｊ］．ＪＣｅｎｔＳｏｕｔｈ

Ｕｎｉｖ：ＭｅｄＳｃｉ，２０１３，３８（２）：１３２１３７．

［３］　李宝生，王丽英．呼吸运动分析在肺癌放射治疗中的

应用研究现状［Ｊ］．中华肿瘤防治杂志，２００６，１３（１０）：

７９０７９２．

ＬｉＢａｏｓｈｅｎｇ，ＷａｎｇＬｉｙｉｎｇ．Ｒｅｓｅａｒｃｈｄｅｖｅｌｏｐｍｅｎｔｏｆ

ｒｅｓｐｉｒａｔｉｏｎｍｏｔｉｏｎａｎａｌｙｓｉｓｉｎｒａｄｉｏｔｈｅｒａｐｙｏｆｌｕｎｇ

ｃａｎｃｅｒ［Ｊ］．ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＣａｎｃｅｒＰｒｅｖｅｎｔｉｏｎａｎｄ

Ｔｒｅａｔｍｅｎｔ，２００６，１３（１０）：７９０７９２．

［４］　沈君姝，王健琪，翟振宇，等．三维肿瘤运动和体表标

记物运动研究［Ｊ］．中国医学物理学杂志，２００６，２３

（１）：１４．

ＳｈｅｎＪｕｎｓｈｕ，ＷａｎｇＪｉａｎｑｉ，ＺｈａｉＺｈｅｎｙｕ，ｅｔａｌ．Ｒｅ

ｓｅａｒｃｈｏｎｍｏｔｉｏｎｏｆ３Ｄｔｕｍｏｒａｎｄｓｋｉｎｍａｒｋｅｒ［Ｊ］．

ＣｈｉｎｅｓｅＪｏｕｒｎａｌｏｆＭｅｄｉｃａｌＰｈｙｓｉｃｓ，２００６，２３（１）：１

４．

［５］　ＴｓｕｎａｓｈｉｍａＹ，ＳａｋａｅＴ，ＳｈｉｏｙａｍａＹ，ｅｔａｌ．Ｃｏｒｒｅ

ｌａｔｉｏｎｂｅｔｗｅｅｎｔｈｅｒｅｓｐｉｒａｔｏｒｙｗａｖｅｆｏｒｍｍｅａｓｕｒｅｄｕ

ｓｉｎｇａｒｅｓｐｉｒａｔｏｒｙｓｅｎｓｏｒａｎｄ３Ｄｔｕｍｏｒｍｏｔｉｏｎｉｎｇａ

ｔｅｄｒａｄｉｏｔｈｅｒａｐｙ［Ｊ］．ＩｎｔＪＲａｄｉａｔＯｎｃｏｌＢｉｏｌＰｈｙｓ，

２００４，６０（３）：９５１９５８．

［６］　ＬｕｊａｎＡＥ，ＬａｒｓｅｎＥＷ，ＢａｌｔｅｒＪＭ，ｅｔａｌ．Ａｍｅｔｈ

ｏｄｆｏｒｉｎｃｏｒｐｏｒａｔｉｎｇｏｒｇａｎｍｏｔｉｏｎｄｕｅｔｏ　ｂｒｅａｔｈｉｎｇ

ｉｎｔｏ３Ｄｄｏｓｅｃａｌｃｕｌａｔｉｏｎｓ［Ｊ］．ＭｅｄＰｈｙｓ，１９９９，２６

２１６ 数 据 采 集 与 处 理 第２８卷



（５）：７１５７２０．

［７］　ＬｉＧ，ＣｉｔｒｉｎＤ，ＣａｍｐｈａｕｓｅｎＫ，ｅｔａｌ．Ａｄｖａｎｃｅｓｉｎ

４Ｄ ｍｅｄｉｃａｌｉｍａｇｉｎｇａｎｄ４Ｄｒａｄｉａｔｉｏｎｔｈｅｒａｐｙ［Ｊ］．

ＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙｉｎＣａｎｃｅｒＲｅｓｅａｒｃｈ＆Ｔｒｅａｔｍｅｎｔ，２００８，７

（１）：６７８１．

［８］　ＲｕｅｃｋｅｒｔＤ，ＳｏｎｏｄａＬＩ，ＨａｙｅｓＣ，ｅｔａｌ．Ｎｏｎｒｉｇｉｄ

ｒｅｇｉｓｔｒａｔｉｏｎｕｓｉｎｇｆｒｅｅｆｏｒｍｄｅｆｏｒｍａｔｉｏｎｓ：Ａｐｐｌｉｃａ

ｔｉｏｎｔｏｂｒｅａｓｔＭＲｉｍａｇｅｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓＭｅｄＩｍａ

ｇｉｎｇ，１９９９，１８（８）：７１２７２１．

［９］　刘剑，魏国，孙金玮．基于Ｂ样条整体最小二乘额非

线性多功能传感器信号重构方法［Ｊ］．数据采集与处

理，２０１３，２８（３）：２９４３００．

ＬｉｕＪｉａｎ，ＷｅｉＧｕｏ，ＳｕｎＪｉｎｗｅｉ．Ｓｉｇｎａｌｒｅｃｏｎｓｔｒｕｃｔｉｏｎ

ｏｆｎｏｎｌｉｎｅａｒｍｕｌｔｉｆｕｎｃｔｉｏｎａｌｓｅｎｓｏｒｂａｓｅｄｏｎＢｓｐｌｉｎｅ

ｔｏｔａｌｌｅａｓｔｓｑｕａｒｅｓｍｅｔｈｏｄ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＤａｔａＡｃｑｕｉ

ｓｉｔｉｏｎａｎｄＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１３，２８（３）：２９４３００．

［１０］李开宇．基于Ｂ样条插值的图像边缘检测［Ｊ］．南京

航空航天大学学报，２００７，３９（２）：１９８２０３．

ＬｉＫａｉｙｕ．ＩｍａｇｅｅｄｇｅｄｅｔｅｃｔｉｏｎｂａｓｅｄｏｎＢｓｐｌｉｎｅｉｎ

ｔｅｒｐｏｌａｔｉｏｎ［Ｊ］．Ｊｏｕｒｎａｌｏｆ Ｎａｎｊｉｎｇ Ｕｎｉｖｅｒｓｉｔｙｏｆ

ＡｅｒｏｎａｕｔｉｃｓａｎｄＡｓｔｒｏｎａｕｔｉｃｓ，２００７，３９（２）：１９８２０３．

［１１］ＪｕｓｔｉｃｅＲＫ，ＳｔｏｋｅｌｙＥＭ，ＳｔｒｏｂｅｌＪＳ，ｅｔａｌ．Ｍｅｄｉ

ｃａｌｉｍａｇｅｓｅｇｍｅｎｔａｔｉｏｎ ｕｓｉｎｇ ３Ｄ ｓｅｅｄｅｄ ｒｅｇｉｏｎ

ｇｒｏｗｉｎｇ［Ｃ］／／ＰｒｏｃＳＰＩＥＳｙｍｐｏｓｉｕｍｏｎＭｅｄｉｃａｌＩｍ

ａｇｉｎｇ．ＮｅｗｐｏｒｔＢｅａｃｈ，ＵＳＡ：［ｓ．ｎ．］，１９９７：９００９１０．

［１２］ＧｏｙａｌＡ，ＢｉｊａｌｗａｎＡ，ＣｈｏｗｄｈｕｒｙＭＫ．Ａｃｏｍｐｒｅｈｅｎ

ｓｉｖｅｒｅｖｉｅｗｏｆｉｍａｇｅｓｍｏｏｔｈｉｎｇｔｅｃｈｎｉｑｕｅｓ［Ｊ］．Ｉｎｔｅｒｎａ

ｔｉｏｎａｌＪｏｕｒｎａｌｏｆＡｄｖａｎｃｅｄＲｅｓｅａｒｃｈｉｎＣｏｍｐｕｔｅｒＥｎｇｉ

ｎｅｅｒｉｎｇａｎｄＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１２，１（４）：３１５３１９．

［１３］ＣｈｅｎＭ，ＬｕＷ，ＣｈｅｎＱ，ｅｔａｌ．Ａｓｉｍｐｌｅｆｉｘｅｄｐｏｉｎｔ

ａｐｐｒｏａｃｈｔｏｉｎｖｅｒｔａｄｅｆｏｒｍａｔｉｏｎｆｉｅｌｄ［Ｊ］．Ｍｅｄｉｃａｌ

Ｐｈｙｓｉｃｓ，２００８，３５（１）：８１８８．

作者简介：苏坡（１９８５），男，博士研究生，研究方向：医学图

像处理，模式识别，Ｅｍａｉｌ：ｓｕｐｅｒ０３００４９＠１２６．ｃｏｍ；薛忠

（１９７１），男，ＲｅｓｅａｒｃｈＳｃｉｅｎｔｉｓｔ，研究方向：医学图像分析；

杨建华（１９６７），教授，研究方向：集成测试技术，生物图像

处理。

３１６第５期 苏　坡，等：４ＤＣＴ图像的肺部呼吸运动估计


