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摘要：为了改善低信噪比情况下认知用户的频谱感知性能，提出了一种基于截断型序贯检测的协作频谱感知算

法。协作认知用户首先对接收到的信号序列进行分段处理，然后统计各自段内采样点能量值大于预设门限值的

个数，并将其作为本地检测统计量上传至融合中心，从而有效地减少了控制信道的传输开销。利用棣莫弗拉普

拉斯定理和中心极限定理的近似结论得出段内检测统计量服从高斯分布，大大简化了后续似然比函数的理论推

导和计算过程。仿真结果表明，在认知用户平均信噪比珔γ＝ －１５ｄＢ且目标检测性能相同的条件下，相比现有的

能量检测算法，所提算法在犎０ 和犎１ 两种情况下分别减少了５５．８６％和３７．５１％的平均样本数。
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引　　言

随着无线通信技术的迅猛发展，频谱资源匮乏

的问题日益显现。然而，美国联邦通信委员会

２００２发布的研究数据表明，许多授权频段的频谱

资源并未得到充分利用。针对这一问题，Ｊｏｓｅｐｈ

Ｍｉｔｏｌａ博士首次最先提出了认知无线电
［１］（Ｃｏｇｎｉ



ｔｉｖｅｒａｄｉｏ，ＣＲ）的概念，并受到了业界的广泛关注。

作为ＣＲ的首要任务和关键技术，频谱感知可以有

效地避免对主用户（Ｐｒｉｍａｒｙｕｓｅｒ，ＰＵ）造成干扰，

发现频谱空洞进而提高频谱利用率［２］。然而，在实

际中，由于诸如多径衰落，阴影效应以及接收机不

确定等因素的存在，严重影响了单个ＣＲ用户的感

知性能。而协作频谱感知可以利用空间分集进一

步提高检测性能，是目前最有潜力的一种频谱感知

方法。

感知过程在本质上是一个随机采样的过程，其

感知时间的长短主要取决于所采用的感知技术，并

与采样点的个数成正比。目前常见的频谱感知技

术主要包括：能量检测算法［３４］、匹配滤波器算法［５］

和循环平稳特征检测算法［６］。其中，能量检测算法

虽然易受到噪声不确定［７］的影响，但是其具有较低

的实现复杂度且不依赖于ＰＵ的先验信息，因而备

受广大学者的青睐。

Ｗａｌｄ首次提出的序贯检测
［８］算法是一种检测

速度更快的检测方法，相比于能量检测算法，在达

到相同的检测性能（虚警概率和漏检概率）的条件

下，该算法需要更少的平均采样点数。近些年来，

越来越多的学者将序贯检测算法的思想引入到频

谱感知算法中［９１２］。文献［９］提出了一种顺序似然

比发送方案，通过动态规划求解判决门限，获得了

认知无线系统吞吐量与检测可靠性之间的折衷；文

献［１０］考虑了在衰落和干扰的情况下，信号参数

（信号强度和噪声方差等）未知时，如何稳健地执行

序贯检测；文献［１１］针对单个ＣＲ用户感知的情

况，提出了先对接收信号序列进行分段处理再执行

序贯检验的方法，实现了低信噪比情况下未知信号

快速、有效的感知。文献［１２］分析了截断对传统序

贯检测性能的影响，给出了虚警概率和漏检概率的

上限，截断序贯检测的上限以及算法流程。但是，

这些算法都是直接将ＣＲ用户的本地采样信息直

接上传至融合中心（Ｆｕｓｉｏｎｃｅｎｔｅｒ，ＦＣ），在参与协

作的ＣＲ用户较多时，控制信道的开销较大，而实

际当中控制信道的带宽往往有限。基于这种考虑，

本文提出了一种基于截断型序贯检测的协作频谱

感知算法，与上述方案不同的是，在本文中，ＦＣ接

收到的本地感知信息为各个ＣＲ用户对接收信号

进行分段处理后的段内采样点能量值大于预设门

限值的个数。

１　系统模型

频谱感知问题可以抽象为一个二元假设模型

狔犻（犿）＝
狑犻（犿） 犎０

狊犻（犿）＋狑犻（犿） 犎｛
１

（１）

式中：１≤犻≤犖，１≤犿≤犕，犖为参与协作的ＣＲ

用户个数，犕 为信号信号序列长度。犎０ 表示授权

信道空闲，犎１ 表示授权信道被ＰＵ占用。狔犻（犿），

狊犻（犿），狑犻（犿）分别表示第犻个ＣＲ用户接收到的

信号，ＰＵ信号以及噪声的第犿 个随机采样点值。

类似文献［１３，１４］，本文假定在犻＝１，２，…，犖 ，１≤

犿≤犕时，狊犻（犿），狑犻（犿）为均值为０，方差分别为

σ
２
狊 ，σ

２
狑 的独立同分布随机变量，即狊犻（犿）～犖犮（０，

σ
２
狊，犻），狑犻（犿）～犖犮（０，σ

２
狑），其中，犖犮表示复高斯。

不失一般性，将噪声功率进行归一化，可得

狔犻（犿）～
犆犖（０，１） 犎０

犆犖（０，γ犻＋１） 犎
烅
烄

烆 １

（２）

式中γ犻＝σ
２
狊，犻／σ

２
狑 为第犻个ＣＲ用户的信噪比。

１．１　能量检测

假定每个协作ＣＲ用户均采用能量检测进行

本地感知，则其本地检测检测统计量可以表示为

犜＝
１

犕犖∑
犖

犻＝１
∑
犕

犿＝１

狔犻（犿）
２ ＞
＜

犎
１

犎
０

λ （３）

　　令犜

＝∑

犕

犿＝１

狔犻（犿）／犕，犻＝１，２，…，犖 ，那么，在

各个ＣＲ用户的采样点 犕 足够多的情况下，由中

心极限定理可知：在犎０ 情况下，检测统计量犜
服

从均值为１，方差为１／犕 的正态分布；在 犎１ 情况

下，犜服从均值为１＋γ犻，方差为 （１＋γ犻）
２／犕 的

正态分布。则本地检测统计量犜在犎０的情况下，

服从均值为１，方差为１／犕犖 的正态分布；在 犎１

的情况下，犜服从均值为∑
犖

狀＝１

１＋γ（ ）犻 ／犖 ，方差为

∑
犖

狀＝１

（１＋γ犻）
２／犕犖２ 的正态分布。可得

犘犳＝犙
λ－１

１／槡
（ ）

犕犖

犘犱＝犙

λ－∑
犖

狀＝１

（１＋γ犻）／犖

∑
犖

狀＝１

（１＋γ犻）
２／犕犖槡

烄

烆

烌

烎
２

（４）

　　则在给定虚警概率α和漏检概率β的情况下，

单个ＣＲ用户进行能量检测所需的最小样本数为

犕ｍｉｎ＝
槡犖犙－

１（α）－ ∑
犖

犻＝１

（１＋γ犻）槡
２犙－１（１－β）

∑
犖

犻＝１

（１＋γ犻）－

熿

燀

燄

燅犖

２

（５）

４００１ 数 据 采 集 与 处 理 第２９卷



１．２　门限值θ的选取

考虑第犻个ＣＲ用户的第犿 个采样点的能量

值 狔犻（犿）
２，在犎１ 的情况下，可得其概率密度分

布函数为

犳 狔犻
（犿）

２
狘犎１
（狓）＝

１

γ犻＋１
ｅ
－
狓

γ犻＋
１ （６）

　　则可得犎１情况下的互补累计分布函数为犆

１，犻＝

∫
∞

θ

１

γ犻＋１
ｅ－

狓
γ犻＋

１ｄ狓＝ｅ
－
θ

γ犻＋
１ 。同理，在犎０的情况下，

互补累计分布函数犆０＝ｅ
－θ。

类似文献［１５］，在ＣＲ用户信噪比较低的情况

下，将ＰＵ信号和噪声的能量概率分布建模为犇＝

ｅ－
θ

γ犻＋
１－ｅ

－θ，并选取θ＝１作为区分ＰＵ信号和噪声

的能量概率分布的本地判决门限值。在下文中，

犆０ 均等于０．３７６９，犆１，犻＝ｅ
－
１

γ犻＋
１ 。

２　基于截断型序贯检测的协作频谱

感知算法

２．１序贯检测算法

序贯检测算法是一种有记忆的最优检测算法，

通过计算接收到信号的似然比函数，并将其与判决

门限值η０，η１ 进行比较，进而得到最终的判决结

果，其可以描述为

Λ犓 ＝∑
犓

犻＝１

λ犻

≥η１ 判为犎１

∈ （η０，η１） 继续，等待

≤η０ 判为犎

烅

烄

烆 ０

（７）

式中，η０，η１取决于预设虚警概率α和漏检概率β，

且满足

η１＝ｌｎ
１－β
α
　η０＝ｌｎ

β
１－α

（８）

　　序贯检测算法的性能可以用平均样本数（Ａｖ

ｅｒａｇｅｓａｍｐｌｅｎｕｍｂｅｒ，ＡＳＮ）进行衡量，即

ＡＳＮ＝
犔（θ）η０＋［１－犔（θ）］η１

犈［λ犻］
（９）

式中，犔（θ）称之为施行特征函数。它的定义是：当

实际参数是θ时，选择 犎０ 假设的概率。当θ＝θ０

时，犔（θ）＝１－α；θ＝θ１ 时，犔（θ）＝β。

２．２　算法原理

如图１所示，本文按照以下两个步骤对接收到

的信号序列进行处理：

步骤１　协作ＣＲ用户对接收到的信号序列按

照长度犕１进行分段，统计各自段内采样点能量值大

于门限值θ的个数，并计算其相应的似然比值。其

中，满足犕１犕２＝ 犕，犕２ 为信号序列的分段段数。

图１　截断型贯检测原理框图

Ｆｉｇ．１　Ｔｒｕｎｃａｔｅｄｓｅｑｕｅｎｔｉａｌｄｅｔｅｃｔｉｏｎｓｃｈｅｍａｔｉｃｄｉａｇｒａｍ

　　步骤２　计算检测统计量Λ犓＝∑
犓

犼＝１

λ犼，１≤犓＜

犕２，并将其与预先设定的门限值η０，η１ 进行比较，

当犓＝犕２时，将Λ犓 与截断门限η＝（η０＋η１）／２进

行比较进而做出相应的判决

Λ犕
２
＝∑

犕
２

犼＝１

λ犼
≥η 判为犎１

≤η 判为犎
烅
烄

烆 ０

（１０）

　　给出截断判决门限η是为了保证ＣＲ用户在

有限的时间内做出ＰＵ是否存在的最终判决。这

是因为虽然序贯检测的平均检测时间相比能量检

测时间要短，但是具体到某一次特定的检测时所需

的时间却可能很长。

２．３　似然比的计算及平均样本数分析

按照以下两个方面进行分析。

２．３．１　各个ＣＲ用户信噪比相同的情况

记珔γ＝－８ｄＢ表示第犻个ＣＲ用户第犼段内的

信号序列采样点能量值大于预设门限值的个数，则

可得ＦＣ中心的段内检测统计量为

犢犼＝∑
犖

犻＝１

狀犻，犼 （１１）

　　将式（１１）进行归一化，可得

狔犼＝∑
犖

犻＝１

狀犻，犼
犕１犖犆０

（１２）

　　下面对ＦＣ中心的段内检测统计量进行分类

讨论。

（１）ＰＵ存在时

在加性高斯白噪声（Ａｄｄｉｔｉｖｅｗｈｉｔｅｇａｕｓｓｉａｎ

ｎｏｉｓｅ，ＡＷＧＮ）信道条件下，显然，狀犻，犼 服从独立同

分布的二项分布且满足犆１，犻＝犆１，则可得其均值
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μ１，犻＝犕１犆１，方差σ
２
１，犻＝犕１犆１（１－犆１）。当犕１犖较

大时，由中心极限定理可知，狔犼 近似为正态分布，

其均值μ１＝
犆１
犆０
，方差σ

２
１＝
犆１（１－犆１）

犕１犖犆
２
０

，如图２所

示。其中，各个ＣＲ用户的信噪比均相等，γ犻＝－８

ｄＢ。

图２　典型分段长度下段内检测统计量狔犼与正态分布的

ＣＤＦ对比曲线

Ｆｉｇ．２　ＣｏｎｔｒａｓｔｃｕｒｖｅｏｆＣｕｍｕｌａｔｉｖｅｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｆｕｎｃ

ｔｉｏｎ（ＣＤＦ）ｂｅｔｗｅｅｎｔｅｓｔｓｔａｔｉｓｔｉｃｙ；ａｎｄｎｏｒｍａｌ

ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｕｎｄｅｒｔｙｐｉｃａｌｓｅｇｍｅｎｔｌｅｎｇｔｈ

（２）ＰＵ不存在时

同理，在ＰＵ不存在时，可得检测统计量狔犼 的

均值μ０＝１，方差σ
２
０＝
１－犆０
犕１犖犆０

。

　　进而，可得

λ犼＝ｌｎ
犳（狔犼狘犎１）

犳（狔犼狘犎０）
＝
１

２
ｌｎ

１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆［ ］

１
｛ ＋

（狔犼－１）
２

１－犆０
犕１犖犆０－

（犆０狔犼－犆１）
２

犆１（１－犆１）
犕１ ｝犖 （１３）

则

Λ犿 ＝∑
犿

犼＝１

λ犼＝
１

２
犿·ｌｎ

１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆［ ］｛

１
＋

∑
犿

犼＝１

（狔犼－１）
２

１－犆０
犕１犖犆０－

（犆０狔犼－犆１）
２

犆１（１－犆１）
犕１［ ］｝犖

（１４）

　　在假设为 犎０ 的情况下，对式（１３）求数学期

望，可得

犈［λ犼狘犎０］＝

１

２
ｌｎ

１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆［ ］

１
＋
（狔犼狘犎０－１）

２

１－犆｛
０

·

犕１犖犆０－
（狔犼狘犎０－犆１／犆０）

２

犆１（１－犆１）
犕１犖犆 ｝２０ ＝

１

２
ｌｎ

１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆［ ］

１
－
１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆｛ ｝

１

－

　　　　　
犆１－犆（ ）０

２

１－犆（ ）１ 犆１
犕１犖＋ ｝１ （１５）

　　同理，在犎１ 情况下，可得

犈［λ犼狘犎１］＝
１

２
ｌｎ

１－犆（ ）０ 犆０
１－犆（ ）１ 犆［ ］

１
｛ ＋

１－犆（ ）１ 犆１
１－犆（ ）０ 犆０

＋
犆１－犆（ ）０

２

１－犆（ ）０ 犆０
犕１犖－ ｝１ （１６）

　　将式（１６）代入式（９），可得

ＡＳＮ犎
０
＝犕１

（１－α）η０＋αη１
犈［λ犼狘犎０］

（１７）

ＡＳＮ犎
１
＝犕１βη

０＋（１－β）η１
犈［λ犼狘犎１］

（１８）

　　将式（１５，１６）分别代入式（１７，１８），即可得到两

种情况下的平均样本数。同时，由式（１７，１８）可知，

平均样本数ＡＳＮ犎
０
，ＡＳＮ犎

１
均与段间采样点数犕１

成正比，因此，为减少达到目标检测性能所需的平

均样本数，应适当控制信号序列的分段长度犕１，但

同时又要保证段内采样点满足中心极限定理。

２．３．２　各个ＣＲ用户信噪比不同的情况

在ＰＵ存在的情况下，由上面的分析可知，狀犻，犼

服从二项分布。在ＣＲ用户的接收信噪比较低且

段内采样点数犕１较大时，由ＤｅＭｏｉｖｒｅＬａｐｌａｃｅ定

理可知，此时的狀犻，犼 二项分布近似服从均值为

犕犆１，犻，方差为犕１犆１，犻（１－犆１，犻）的正态分布，如图３

所示。其中，各个ＣＲ用户的信噪比γ犻 服从均值

珔γ＝ －８ｄＢ的指数分布。

由正态分布的性质，可知狔犼 ～ 犖（∑
犖

犻＝１

犆１，犻
犖犆０

，

∑
犖

犻＝１

犆１，犻（１－犆１，犻）

犕１犖
２犆０

），则

λ犼＝
１

２

ｌｎ
（１－犆０）犆０犖

∑
犖

犻＝１

（１－犆１，犻）犆１，犻

＋
（狔犼－１）

２

１－犆０
犕１犖犆０

烅
烄

烆

－

（犖犆０狔犼－∑
犖

犻＝１

犆１，犻）
２

∑
犖

犻＝１

（１－犆１，犻）犆１，犻

犕 烍

烌

烎

１ （１９）

　　在犎０和犎１的情况下，分别对式（１９）求期望，

可得
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图３　典型分段长度下二项分布与正态分布的ＣＤＦ对

比曲线

Ｆｉｇ．３　ＣｏｎｔｒａｓｔｃｕｒｖｅｏｆＣＤＦｂｅｔｗｅｅｎｂｉｎｏｍｉａｌｄｉｓｔｒｉ

ｂｕｔｉｏｎａｎｄｎｏｒｍａｌｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｕｎｄｅｒｔｙｐｉｃａｌｓｅｇ

ｍｅｎｔｌｅｎｇｔｈ

犈［λ犼狘犎０］＝

１

２

ｌｎ
（１－犆０）犆０犖

∑
犖

犻＝１

（１－犆１，犻）犆１，犻

－
１－犆（ ）０ 犆０犖

∑
犖

犻＝１

１－犆１，（ ）犻 犆１，
烅
烄

烆 犻

－

　　　　　　
∑
犖

犻＝１

犆１，犻－犖犆（ ）０
２

∑
犖

犻＝１

１－犆１，（ ）犻 犆１，犻

犕１＋ 烍

烌

烎

１ （２０）

犈［λ犼狘犎１］＝

　
１

２
ｌｎ

（１－犆０）犆０犖

∑
犖

犻＝１

（１－犆１，犻）犆１，犻

＋
∑
犖

犻＝１

１－犆１，（ ）犻 犆１，犻

１－犆（ ）０ 犆０
烅

烄

烆

犖
＋

　　　
∑
犖

犻＝１

犆１，犻－犖犆（ ）０
２

１－犆（ ）０ 犆０犖
犕１－ 烍

烌

烎
１

（２１）

将式（２０，２１）分别代入式（１７，１８）即可得到相应的

平均样本数。

３　算法仿真及性能分析

为了对ＰＵ 进行充分的保护，８０２．２２工作组

制定的相关标准要求ＣＲ用户的频谱感知时间不

得超过２ｓ，而检测概率不得低于９０％。因此，本文

设定仿真参数如表１所示。

表１　实验仿真参数设置

犜犪犫犾犲１　犛犲狋狋犻狀犵狅犳狊犻犿狌犾犪狋犻狅狀狆犪狉犪犿犲狋犲狉狊犳狅狉犲狓狆犲狉犻犿犲狀狋

名称 数值

信道类型 加性复高斯信道

协作ＣＲ用户数 １０

信道带宽／ＭＨｚ １０

采样频率／ＭＨｚ ２０

感知时间／ｍｓ ０．１２

漏检概率／％ ５

虚警概率／％ １

３．１　感知性能比较

图４给出了所提算法在犎０和犎１两种情况下

所需的平均样本数与能量检测算法所需的最小样

本数的性能比较曲线。其中，图４（ａ）中各个ＣＲ用

户的信噪比相同，图４（ｂ）中的各个ＣＲ用户的信

噪比γ犻服从指数分布。以图４（ｂ）为例进行分析可

知，在ＣＲ用户信噪比较高时，所提算法与能量检

测算法性能相差不多，但是，随着ＣＲ用户信噪比

的降低，所提算法要明显优于能量检测算法。在平

图４　本文算法与能量检测算法的性能比较

Ｆｉｇ．４　Ｐｅｒｆｏｒｍａｎｃｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｐｒｏｐｏｓｅｄａｌｇｏｒｉｔｈｍ

ａｎｄｅｎｅｒｇｙｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｌｇｏｒｉｔｈｍ
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均信噪比为珔γ＝－１５ｄＢ时，所提算法在犎０ 和犎１

两种情况下所需的平均样本数分别为９７９和

１３８６，相比于能量检测算法所需的最小样本数的

２２１８，分别减少了５５．８６％和３７．５１％。

对于不同类型的ＰＵ信号，可以首先得出它们

的累积概率分布函数，然后采用文献［１５］方法设定

相应的判决门限值，最后按照本文２．３节的方法获

得不同类型的ＰＵ信号的平均样本数。这样，对于

不同类型的ＰＵ信号，可以通过设置合理的感知时

间（即采样点数），进一步地提高ＣＲ用户的频谱感

知效率。

３．２　计算复杂度分析

在假定参与协作的ＣＲ用户个数为 犖 ，接收

信号序列长度为犕 的情况下。能量检测算法的乘

法次数为犕犖 次，为求采样信号能量的次数，加法

次数为犕犖 次，其中包括犕犖－１次采样信号能量

的累加和１次比较判决。

在假定各个ＣＲ用户信噪比较低且段内采样

点数犕１较长的情况下（满足棣莫弗拉普拉斯定理

和中心极限定理）。在本文所提的算法中，每次计

算概率似然比的加法次数和乘法次数均为４次，由

于事先对采样信号序列进行了分段处理，似然比和

判决比较的次数降为犕／犕１，故本算法总的加法次

数约为６犕／犕１＋（１．３７犕＋２）犖 ，其中包括犕／犕１

次比较判决，犕／犕１－１次似然比累加，犕犖 次能

量值与门限值１的比较判决，大约０．３７犕犖 次采

样点判决值的累加（统计采样点能量值大于预设门

限值１的个数），１次截尾判决；总的乘法次数为

４犕／犕１＋（犕＋１）犖 ，其中包括犕犖 次求采样信号

的能量值。

由表２可知，所提算法的加法计算量高于能量

检测算法约５０％，乘法计算量与能量检测算法相

差不多。值得注意的是，在考虑所提算法的计算复

杂度时，假定段间似然比一直累加直至截尾判决时

才给出最终的判决结果。事实上，序贯检测算法

比能量检测算法需要更少的采样点数，并且以目前

表２　计算复杂度比较

犜犪犫．２　犆狅犿狆犪狉犻狊狅狀狅犳犮狅犿狆狌狋犪狋犻狅狀犪犾犮狅犿狆犾犲狓犻狋狔

算法
一般情况

犖 ＝１０，犕 ＝２４００，

犕１ ＝６０

加法 乘法 加法 乘法

能量检测

算法
犕犖 犕犖 ２４０００ ２４０００

本文

算法

６犕／犕１＋

（１．３７犕＋２）犖

４犕／犕１＋

（犕＋１）犖
３３１４０ ２４１７０

的硬件处理能力而言，相比于序贯检测节省的感知

时间，加法运算所耗费的时间是微不足道的。

４　结束语

兼顾传统的序贯检测可能需要较长的检测时

间以及控制信道的开销较大的问题，本文提出了一

种基于截断型序贯检测的协作频谱感知算法。协

作ＣＲ用户对各自接收到的信号序列进行分段处

理，并以各自段内采样点能量值大于预设门限值θ

的个数作为本地检测统计量上传至ＦＣ，由于段内

本地检测统计量为整数，易于量化，因此这在一定

程度上节约了控制信道的开销；仿真结果及计算复

杂度分析表明，该算法与能量检测算法的计算复杂

度相差不多，却减少了３５％～６０％的平均检测时

间，而截断门限的设定又保证了ＣＲ用户在有限的

时间内给出ＰＵ是否存在最终的判决。对于不同类

型的ＰＵ信号，可以通过该算法得出达到目标检测

性能时所需的平均样本数进而设置合理的感知时

间，从而进一步提高ＣＲ用户的频谱感知效率。

参考文献：

［１］　ＨａｙｋｉｎＳ．Ｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏ：Ｂｒａｉｎｅｍｐｏｗｅｒｅｄｗｉｒｅｌｅｓｓ

ｃｏｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥＪｏｕｒｎａｌｏｎＳｅｌｅｃｔｅｄＡｒｅａｓｉｎ

Ｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ，２００５，２３（２）：２０１２２０．

［２］　ＡｋｙｉｌｄｉｚＩＦ，ＬｏＢＦ，ＢａｌａｋｒｉｓｈｎａｎＲ．Ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅ

ｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｉｎｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏｎｅｔｗｏｒｋｓ：Ａｓｕｒ

ｖｅｙ［Ｊ］．ＰｈｙｓｉｃａｌＣｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎ，２０１１，４（１）：４０

６２．

［３］　ＬｉａｎｇＹＣ，ＣｈｅｎＫＣ，ＬｉＧＹ，ｅｔａｌ．Ｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏ

ｎｅｔｗｏｒｋｉｎｇａｎｄｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ：Ａｎｏｖｅｒｖｉｅｗ［Ｊ］．

ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＶｅｈｉｃｕｌａｒＴｅｃｈｎｏｌｏｇｙ，２０１１，

６０（７）：３３８６３４０７．

［４］　胡晓宁，胡悍英，仵国锋．认知无线电协作频谱感知

机制的优化［Ｊ］．数据采集与处理，２０１１，２６（６）：

６９１６９６．

ＨｕＸｉａｏｎｉｎｇ，ＨｕＨａｎｙｉｎｇ，ＷｕＧｕｏｆｅｎｇ．Ｏｐｔｉｍｉｚａ

ｔｉｏｎｆｏｒｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｉｎｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａ

ｄｉｏｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＤａｔａＡｃｑｕｉｓｉｔｉｏｎａｎｄ

Ｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１１，２６（６）：６９１６９６．

［５］　ＬｕｎｄｅｎＪ，ＫａｓｓａｍＳＡ，ＫｏｉｖｕｎｅｎＶ．Ｒｏｂｕｓｔｎｏｎ

ｐａｒａｍｅｔｒｉｃｃｙｃｌｉｃｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｂａｓｅｄｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇ

ｆｏｒｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｉｇｎａｌ

Ｐｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１０，５８（５）：３８５２．

［６］　包亚萍，蒋利，朱晓梅．基于循环谱的多循环频率加

权合并频谱检测［Ｊ］．数据采集与处理，２０１２，２７

（２）：２４８２５３．

８００１ 数 据 采 集 与 处 理 第２９卷



ＢａｏＹａｐｉｎｇ，ＪｉａｎｇＬｉ，ＺｈｕＸｉａｏｍｅｉ．Ｗｅｉｇｈｔｉｎｇｃｏ

ｏｐｅｒａｔｉｖｅｓｐｅｃｔｒｕｍｄｅｔｅｃｔｉｏｎａｔｍｕｌｔｉｐｌｅｃｙｃｌｉｃｆｒｅ

ｑｕｅｎｃｉｅｓｂａｓｅｄｏｎｓｐｅｃｔｒａｌｃｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｆｕｎｃｔｉｏｎ［Ｊ］．

ＪｏｕｒｎａｌｏｆＤａｔａＡｃｑｕｉｓｉｔｉｏｎａｎｄＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１２，２７

（２）：２４８２５３．

［７］　ＴａｎｄｒａＲ，ＳａｈａｉＡ．ＳＮＲｗａｌｌｓｆｏｒｓｉｇｎａｌｄｅｔｅｃｔｉｏｎ

［Ｊ］．ＩＥＥＥＪｏｕｒｎａｌｏｆＳｅｌｅｃｔｅｄＴｏｐｉｃｓｉｎＳｉｇｎａｌＰｒｏ

ｃｅｓｓｉｎｇ，２００８，２（１）：４１７．

［８］　ＷａｌｄＡ．Ｓｅｑｕｅｎｔｉａｌａｎａｌｙｓｉｓ［Ｍ］．ＮｅｗＹｏｒｋ：Ｄｏｖｅｒ

Ｐｕｂｌｉｃａｔｉｏｎ，２００４：１２２４．

［９］　ＨｅｓｈａｍＬ，ＳｕｌｔａｎＡ，ＮａｆｉｅＭ，ｅｔａｌ．Ｄｉｓｔｒｉｂｕｔｅｄ

ｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｗｉｔｈｓｅｑｕｅｎｔｉａｌｏｒｄｅｒｅｄｔｒａｎｓｍｉｓ

ｓｉｏｎｔｏａｃｏｇｎｉｔｉｖｅｆｕｓｉｏｎｃｅｎｔｅｒ［Ｊ］．ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃ

ｔｉｏｎｏｎＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１２，６０（５）：２５２４２５３８．

［１０］ＺｏｕＱ，ＺｈｅｎｇＳ，ＳａｙｅｄＡ Ｈ．Ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｓｅｎｓｉｎｇ

ｖｉａｓｅｑｕｅｎｔｉａｌｄｅｔｅｃｔｉｏｎ［Ｊ］．ＩＥＥＥ Ｔｒａｎｓａｃｔｉｏｎｏｎ

ＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１０，５８（１２）：６２６６６２８３．

［１１］吴立平，李赞，李建东，等．基于信号分段处理的截

尾型序贯检测算法［Ｊ］．电子学报，２０１１，３９（１０）：

２４１２２４１６．

ＷｕＬｉｐｉｎｇ，ＬｉＺａｎ，ＬｉＪｉａｎｄｏｎｇ，ｅｔａｌ．Ａｔｒｕｎｃａｔｅｄ

ＳＰＲＴａｌｇｏｒｉｔｈｍｂａｓｅｄｏｎｓｉｇｎａｌｓｅｇｍｅｎｔａｌｐｒｏｃｅｓｓ

ｉｎｇ［Ｊ］．ＡＣＴＡＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃａＳｉｎｉｃａ，２０１１，３９（１０）：

２４１２２４１６．

［１２］闫绮，杨家玮，张雯．认知无线电中基于截断序贯检

测的频谱感知技术［Ｊ］．电子与信息学报，２０１１，３３

（７）：１５３２１５３６．

ＹａｎＱｉ，ＹａｎｇＪｉａｗｅｉ，Ｚｈａｎｇ Ｗｅｎ．Ｔｒｕｎｃａｔｅｄｓｅ

ｑｕｅｎｔｉａｌｄｅｔｅｃｔｉｏｎｆｏｒｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｉｎｃｏｇｎｉｔｉｖｅ

ｒａｄｉｏ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＥｌｅｃｔｒｏｎｉｃｓ＆ＩｎｆｏｒｍａｔｉｏｎＴｅｃｈ

ｎｏｌｏｇｙ，２０１１，３３（７）：１５３２１５３６．

［１３］ＤｕａｎＤ，ＹａｎｇＬ，ＰｒｉｎｃｉｐｅＪＣ．Ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｄｉｖｅｒｓｉｔｙ

ｏｆｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｆｏｒｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏｎｅｔｗｏｒｋｓ［Ｊ］．

ＩＥＥＥＴｒａｎｓａｃｔｉｏｎｓｏｎＳｉｇｎａｌＰｒｏｃｅｓｓｉｎｇ，２０１０，５８

（６）：３２１８３２２７．

［１４］ＤｕａｎＤ，ＹａｎｇＬ．Ｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓｉｎｇｗｉｔｈ

ｔｅｒｎａｒｙｌｏｃａｌｄｅｃｉｓｉｏｎｓ［Ｊ］．ＩＥＥＥ Ｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ

Ｌｅｔｔｅｒｓ，２０１２，１６（９）：１５１２１５１５．

［１５］李佳俊，谈振辉，韩峰，等．认知无线网络协作能量

概率分布频谱感知方法［Ｊ］．北京邮电大学学报，

２０１１，３４（增刊）：１９２２．

ＬｉＪｉａｊｕｎ，ＴａｎＺｈｅｎｈｕｉ，ＨａｎＦｅｎｇ，ｅｔａｌ．Ｅｎｅｒｇｙ

ｐｒｏｂａｂｉｌｉｔｙｄｉｓｔｒｉｂｕｔｉｏｎｏｆｃｏｏｐｅｒａｔｉｖｅｓｐｅｃｔｒｕｍｓｅｎｓ

ｉｎｇｉｎｃｏｇｎｉｔｉｖｅｒａｄｉｏｓ［Ｊ］．ＪｏｕｒｎａｌｏｆＢｅｉｊｉｎｇＵｎｉｖｅｒ

ｓｉｔｙｏｆＰｏｓｔｓａｎｄ Ｔｅｌｅｃｏｍｍｕｎｉｃａｔｉｏｎｓ，２０１１，３４

（Ｓｕｐ）：１９２２．

作者简介：李明源（１９８９），男，硕士研究生，研究方向：认知

无线网络物理层及链路层，Ｅｍａｉｌ：ｌｍｙ１９８９０２０２＠１６３．

ｃｏｍ；李鸥（１９６１），男，教授，博士生导师，研究方向：移动

通信网、移动自组织网与无线传感网；王勇锋（１９９０），男，

硕士研究生，研究方向：多天线认知无线网络频谱感知关键

技术；栾红志（１９８９），男，硕士研究生，研究方向：认知无

线网络协作频谱感知关键技术；于鹏（１９８８），男，硕士研

究生，研究方向：无线通信体系架构设计和分析技术。

９００１第６期 李明源，等：基于截断型序贯检测的协作频谱感知算法


